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UTokyo joins COVID-19 data exchange
A new platform for data collaboration 

with Dawex Systems
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Lesson ①　

AIの後ろを歩いてはならない （論点①）

・客観な正しさより、自分の納得のために使う方が良い
・自動運転は、レベル３こそ重要で難しい。人は AIより難しいから

パロアルトにてウェイモに乗る（ 2026.7）



私たちが作ってきた

モノたち
再配布
禁



AIの後を歩いた暑い日

生成AIの案内（Gemini）

大崎駅から「アートヴィレッジ大崎セントラルタ

ワータワー」までは徒歩5分です。 A駅の「北改

札口」を出たら、右方向（東口・大崎ニューシ

ティ方面）へ進みます。歩行者専用通路を進む

と、正面に「大崎ニューシティ」が見えてきます。

建物の中、または2階の通路をまっすぐ通り抜

けます。大崎ニューシティを抜けると、隣の

「ゲートシティ大崎」側や「目黒川」方面へ向かう

デッキが繋がっています。目黒川を渡る連絡

デッキを進むと、前方に見える高層ビルがアー

トヴィレッジ大崎セントラルタワーです

アートヴィレッジ大崎 セントラルタ
ワータワー（目的地）

ゲートシティ大崎北改札口
デッキ



Lesson ②　

全体構造からの「チャンス」発見

・チャンス発見：予測ではなく、兆しの説明
　生地の事例（ 2001）から金融まで



臼井・大澤：組織内合意形成のためのチャンス発見  : 生地メーカーにおける触視覚補完型 KeyGraphの効果 , ファジィ学会論文誌 , Vol.15 No.3, pp.275-285 (2003)

ポイント
①「ゴール」 が先。「データ」は後

②きっかけは「why」の捕獲

③解は「現場知ネットワーク」 から

１３位 （/ ８００商品）のヒット

売れ筋（１）：　ビジ
ネスウェア等に使う
「きれい目」生地

売れ筋（２）：
若さを感じさ
せる「着古し
系」生地

「若く爽やかに変身したい」　

　「仕事帰りには着替えたい」　→
コーデュロイの新ジャケット

KeyGraph® で専門性の異なる
マーケッターがチャンス発見

Why?



KeyGraph Step 2) Step1で得た共起クラスターの繋が
り。低頻度事象を介した繋がりは赤ノード●で可視化

a4

a5

a10

Target data D:  
 a1, a2, a4, a5 … .
 a4, a5, a3, … .
 a1, a2, a6, …. .
 … a4, a5 .

… .
a1, a2, , a5, … , a10. 
a1, a2, a4, , … , a10.
…, …, .
…, …, … .
…

a1

a2

KeyGraph Step 1) 高頻度事象（ ● ）の共起クラスター. 

アルゴリズムの背景にある思考（ KeyGraph®の例）

KeyGraph (published in 1998 at IEEE ADL), applied first 
(1996) to my PhD thesis

The new idea

FC1: 
Architecture



臼井・大澤：組織内合意形成のためのチャンス発見  : 生地メーカーにおける触視覚補完型 KeyGraphの効果 , ファジィ学会論文誌 , Vol.15 No.3, pp.275-285 (2003)

KeyGraph® WSのケース
　「流れ」のイメージが、ツール作者を超えた

売れ筋（１）：　ビジネ
スウェア等に使う「き
れい目」生地

売れ筋（２）：若
さを感じさせる
「着古し系」生地

「若く爽やかに変身したい」　　
「仕事帰りには着替えたい」　→
コーデュロイの新ジャケット

１３位 （/ ８００商品）のヒット

FC5: 
Islands 

and 
bridges 

FC1: 
Architecture

ゴール：勤務後の幸せ

焼き鳥屋さんに

着替え

色、匂いは残せない

カジュアルに

ビジネス用

暖かく手軽に

レストランに
まち中華に

寿司に

寒いかも

Why?

Why?
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TextBlobを用いたニュースヘッドラインのセンチメン
トスコアと、最適な K（一層め）の関係

Hierarchical block model (Peixoto 204). Liu, N., 他, Hierarchical Structure Estimation of Financial Networks and 
Sentiment Analysis of Financial News Headlines, IEEE Access, 
10.1109/bigdata62323.2024.10825677 (2025)

（Liu, N: 修論2025）

イメージは借りられる

市場に急変があるのはナゼ？
⇒市場のデータの外に「力の層」がある

https://doi.org/10.1109/bigdata62323.2024.10825677


市場の「破れ」を言葉で表す
Nakata, Y., Sekiguchi, K., & Ohsawa, Y. (2026). Detecting structural changes in the stock market and explaining them through cluster structure 
embeddings. Expert Systems with Applications, 331. https://doi.org/10.1016/j.eswa.2026.133274



Lesson ③　

Whyを問う！
データ利活用における人の役割

提案だけなら、せぬほうがまし。現場のイメージを！
データ利活用における「イメージ」

「にぎわい」の発見と可視化
ツール紹介（ FC/DL, HieNaR: クマ対策などの例で「 AIの天ぷら」



NASA image courtesy of the DSCOVR EPIC team. NASA Earth Observatory 
animation by Joshua Stevens. Used under the image use policy of NASA Earth 
Observatory.

世界のトップが見通す
次世代のAI4HI

Prof. L. Leifer: 
Remember to ask 

“why” for real 
innovation

Prof. P. Langley : 
Recent interest 
is in reasoning 

“why”

During my visit to Stanford, March 2019 

Prof. J. Pearl:
The Book of Why”

Plan 2:
Snack shelf

Plan 1:
Liquor shelf

\1000

Chance 
Discovery

チャンス発見学

３周遅れの日本が勝ち馬になるための Why

https://www.amazon.com/Scientific-Discovery-Computational-Explorations-Processes/dp/0262620529
https://exlibris.azureedge.net/covers/9781/1194/6747/2/9781119467472xxl.jpg


FC: Arrows of association 
or conditions

FC: Tree(s) for 
classification

siw1 w2

siw1 w2

FC: 
Embedded 
network

(c) Association rules

 1. himo=1 5 ==> tekka=1 5    conf:(1)
 2. kani=1 3 ==> ebi=1 3    conf:(1)
 3. tsunamayo=1 2 ==> tamago=1 2    conf:(1)
・・・
26. iseebi=1 1 ==> chutoro=1 1    conf:(1) 
27. iseebi=1 1 ==> kani=1 1    conf:(1)
28. iseebi=1 1 ==> awabi=1 1    conf:(1)
・・・
36. iseebi=1 1 ==> ebi=1 1    conf:(1)
37. hamaguri=1 1 ==> ika=1 1    conf:(1)
38. hamaguri=1 1 ==> akagai=1 1    conf:(1)
39. hamaguri=1 1 ==> torigai=1 1    conf:(1)

(b) Decision tree(s)(a) SOINN

「描く」　Feature Concept
要求を満たすために、データを使って取得すべき情報や知識を抽象化したイメージ
(Ohsawa et al: [2111.04505] Feature Concepts for Data Federative Innovations (arxiv.org)):

FC: Shadow as risk source

(d) Social network model of pandemics

論点②　Why? を問う。そのためにはイメージ。

http://en.wikipedia.org/wiki/File:CART_tree_titanic_survivors.png
https://arxiv.org/abs/2111.04505


ウィルス感染拡大についての
制約付きSFNモデル（大澤
2020）
Ohsawa Y, Tsubokura M, “Stay with your community: 
Bridges between clusters trigger expansion of COVID-19". 
PLoS ONE 15(12): e0242766. (2020)  

FC: Shadow as risk source

え、あの
居酒屋行っ
たけど、
なぜ感染し
ない？

事例：”Stay with Your Community”法則発見は、イメージが起点となった



　 1 2 4 8 16
32 31.5 674.4 1299.7 1285.5 504
16 3.9 595.1 750.9 584.1 6.4

8 5.7 536.2 396.1 4.1 3.1
4 1.2 107.6 1.3 1.8 2.2
2 0.5 0.4 1 0.7 0.5
1 0.4 0.3 0.4 0.2 0.2

だから、“Stay with Your Community” 閉じこもる個人から、確かめ合う仲間へ

数字：週あたり感染者ピーク

W

m0

<乱数化しているステップがありますので、試行
により結果が変わることがあります>

OTライン①

OTライン②  W ーm0=m0
求めて会った人には会おう。そ
れ以外の人は、自分が求めた
数までが上限。慎重に選んで会
おう。

The case of N= 10000

求めて会った人には
会おう。しかし、それ
以外の人には会わな
いで。

Wーm0 =0

a cluster 
(m0=3)

W=6

W ：　接触してしまう人
m0 ：　必要な接触相手（ ３月～5月に求めて会っていた人）
W－m0 ：必要ない（3月～5月に）のに接触してしまう人
　　　　（知らん人、あなたの隠れたファン、久しぶりの友人など）

感染拡大抑制の基本行動モデ
ル

①感染拡大期間にも求めて会ってきた人とはそのまま接し、
②馴染みのない人は①の人数に達するまでは慎重な距離から　　　　　　　　　　　
③「予備的邂逅」を実践しよう



下田市での共創活動でコロ
ナ感染を抑制に成功  

よりシンプル
に、

より絞り込んで

2021.7.22（SWC初導入） 2022.2.24（カード改良）

2/25
（新カード2）

3/1（2/25+
潜伏期間）

7/22
（新カード1）

7/26（7/22+
潜伏期間）

下田市のピークは、静岡県のピークから外れており、
別の要因で上下動していることが分かる。新カードの導入の効
果観測可能時（導入日から潜伏期間を過ぎた日あるいはその
翌日）にピークを過ぎる傾向。

科学的コミュニケーションによる成果現場化（下田市の場合②）

SWYCのまんま導入  

官産々々々民々々々コラボへ

Ohsawa, Y., Kondo, S., Procedia Computer Science 207,
2022, 3057-3064, https://doi.org/10.1016/j.procs.2022.09.363.



移動方向エントロピー（ MDE）：人流データ解析の結果から
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X: Movement Direction Entropy（MDE）

多様な方向を向く移動が顕著に影響

r=0.89

交通機関および移動方向エントロピーの影響,2023.2.24を整理

Ohsawa Y, et al, Risk Index of Regional Infection Expansion of　COVID-19 JMIR Public 
Health Surveill　2024;10:e57742https://publichealth.jmir.org/2024/1/e57742 

MDEの高いところには緊急事態宣言な
どが効いていなかった

有望な感染拡大リスク指標

内閣官房2020.12.26
※Agoop社 ポイント型人流データによる

-LOG(4.6-X)
内閣官房　新型コロナウイルス感染症対策分科会（19） 

議事録☟（公開https://www.cas.go.jp/jp/seisaku/ful/taisakusuisin/bunkakai/　
dai19/gijigaiyou.pdf）から：TV等で大臣記者会見　 大澤論文（☝）のタイトルのまま

https://publichealth.jmir.org/2024/1/e57742


Small MDE Large MDE
Diversity of moving 
direction

動きの多様性を可視化する： Movement 
Direction Entropy (MDE) と Trend-Reach 
Entropy

 

 

 

s denotes a regional segment, 
S : the set of all segments from which individuals may visit r. 
p(r, s): the probability that an individual in r originates from 
segment s. 
Htr(r, S) denotes the diversity of origin regions for visitors to r, 
measured by the segmentation in S. 

※Mobility Statistics data: by Docomo Marketing Insight Inc.

from Ohsawa and Kondo,  to appear IEEE Bigdata 2025



危険の裏（表？）に「にぎわい」

MDEのヒートマップと
「近くに住みたい駅」 Δ=1km

「不動産情報サイト アットホーム」において、物件詳細ページのアクセス数が多い駅にランキングTOP 10 調査期間：2021年12月1日〜12月31日 調査エリア：東京都

SUUMO住みたい街ランキング2023 首都圏版　～住みたい街（駅）1位は？～の上位５０位のうち都内の駅。リクルート社が、 首都圏に居住している20歳～49歳の10000人を対象に実
施した 調査期間：2022年12月1日〜12月31日 調査エリア： 東京都・神奈川県・埼玉県・千葉県・茨城県

長谷工アーベスト：首都圏在住モニターを中心に、WEBアンケートで「住みたい街ランキング」2023.7.15～20, 2854有効回答）上位２０位

●：　以下の３件における「（近くに）すみたい駅」上位の統合結果（43件）

Ohsawa, Y., Kondo, S., Sun, Y., & Sekiguchi, K. (2024). Generating a Map of Well-being Regions Using Multi-scale 
Moving Direction Entropy on Mobile Sensors. Proceedings of the AAAI Symposium Series, 3(1), 389-390.

21

MDEの高いところ ●●●と、
まんがの場面になった場所（頻度上位 200: by ChatGPT5）●



再開発の効果も MDEで可視化

Kondo, S., et al. Does Station-Town Space Design Change 
Pedestrians’ Mobility in Urban Area? IEEE Bigdata 2024

（参考）



(B)
(D)

(I)
(H)

(F)

(G)

(A)

(E)

(C)

(J)

Region (H)Region (J)Region (I)

「地域」に馴染むための要素とは？

地元民のこだわりの場所とは？

� 地域自身が気づかぬ「こだわり」をあらわす
　「潜在にぎわいマップ」を、人流データから
　「トレンド到達エントロピー」で可視化（右） 　
� 写真（下）は長久手の例
� 商圏を求める技術へ （地域ごとに商圏の半径も異なる） 



(B) (D)

(I)
(H)

(F)

(G)

(A)

(E)

(C)

(J)

The most popular regions in each target area, specifically the regions with 
the highest number of hits.

Nagakute Map

Google Trendでは
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人口密度　 (April 2024)の時間変化
基本的にあまり変わらない
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weekdays　　                                             　                 

 Sunday, Saturday, holidays       

TRE：来訪者の出発県の多様性  (April 2024)
Googleで調べればヒットする情報なんていらない
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weekdays　　                                            　                 

 Sunday, Saturday, holidays       

TRE：来訪者の出発市町村の多様性  (April 2024)
近隣者の「おすすめ」スポットを含む結果に



FC

DL1
気象

DL2
ワクチン

DL3
人流

小地域で
の
活動、交流

移動の活
性

Data 
leaves

木を葉っぱで覆う

気温絶対湿
度

雨

ウィルス飛散・浮遊

水蒸
気

人々の行動活性
化

±

－ －

－

熱気
感染拡
大

SWYC逸脱

越境移
動

ワクチン均一接種

エントロ
ピー変化

－

＋

＋

接種数分
布

＋ ＋

① ②

③

雨

ウィルス飛散

人々の行動活性
化

SWYC

越境 ワクチン接種

接種まばら

感染拡
大 Feature concept

Data Leaves: データの変数間の関係（葉脈）を
要 約 したメタデータ。DLセットでFCを 覆 うこと
で、データ活用を構想できる。

Feature Concept:　 要求を満たすために得る
べき情報や知識を抽象化した雛形。(Ohsawa 
ed. Living beyond Data、Springer Nature 2022)

Dfrome: Sekiguchi and Hori 2021に由来

接種の均一
性

Feature Concept with Data Leaves (FC/DL)

論点③：  問題のイメージを、データのイメージで「覆う」



粒度の軸
データ詳細から全体構造へ

情報表現の軸
生データから解釈へ

価値創発の軸
要素技術から社会へ

HieNaR（関口海良研究員が
開発:　2025年5月～）  
http://www.hienar.com参照

人は問う

ハイエナは構造
を可視化

人は弄る

気
象

データ

思い出

論点④：AIは天ぷらにして
　　　　食すべし

http://www.hienar.com/


X(Y, Z), X(Y, Z): 地名(6～9月の平均気温と同合計雨量の, 2020-2025の最大値)
※ドングリの豊作を、前年の梅雨～夏の多雨、当年春先～夏の多雨と夏の猛暑が妨げる
河川：  国土数値情報河川データセット　https://geoshape.ex.nii.ac.jp/river/vector/
クマ　■4-5月　 ■7-8月　　 ■ 10-11月 　■ 12-2月
東京都ツキノワグマ目撃等情報　
https://www.kankyo.metro.tokyo.lg.jp/nature/animals_plants/bear/data 　　 

クマの移動は気象から （→食料求む　→　人間界へ）



Lesson ④　

一人称ナラティブ
科学の「再現性」を超えた戦略生成

網膜剝離での生成 AI利用例：一人称ナラティブ　 ×　Why質問の効果
事例：サプリ、ペン、冷蔵庫、酒、高架下とにぎわい、内視鏡洗浄など , 

POS（USMH：シチュー、牡蠣等でマーケッターナラティブの例） , おでん , E-Commerce,
自分を納得させることが意思決定には必要

ヘルスケアも売一人称ナラティブから
 



slide-17 外壁の中に、火の色が盛る明るい暖かい店内。家とは本来、こういうものだろう。
slide-18 あのホルモン家。あえて、ホルモン屋と書かない気持ちだ。その上に、提灯が横丁の外の世界まで繋いでくれている。 . 
slide-20 どん、と、そのホルモン家だ。昭和２０年頃からの写真を見ると、ここはこれまでいろいろな店が交替で入っていたようだ
が、ホルモンという文字がこんなに似合う建物と空間は無い。

メタ認知

内面データを用いた気づき



The lost world：人世横丁



What if …?

ホルモン     

ホルモンやき



実験「好みの決め手は？」　
（中京大・諏訪研究室と）



最初のメタ認知

バスケット



酌み交わす前のメタ認知 可視化：　酒の味はいろいろある



＊＊＊
ken 前野 臭い代わりときついが、けっこう呑める。他の人に比べて、臭いを気にせず、おいし
く呑める方なのだ。
asahi 前野 おいしい気がするが、かなりTPOを選ぶ。空腹、つまみとの相性がある。
goro 前野 しつこくて苦手だ。見た目が甘そうで、印象で味が決まったようだ。

＊＊＊
生田　suishinが一番おいしかった。スーッと口のなかに入ってきて、イガイガすることなくス
ムーズに喉に到達する。だからといって素通りではなく、アルコール特有の風味を舌全体に
残していく。
生田　haruが二番目においしかった。トゲトゲしい感じがないので身構えることなくそのまま
飲める。甘い味で、日本酒にあまり慣れてない僕でも飲めた。
生田　goroは最もまずかった。甘酒だと思って飲んだら不意に強烈なインパクトが。アルコー
ル特有の刺激が鼻に来た。

＊＊＊
前田 kikuを1位にしました。しかし、一口だと菊水が一番おいしいですが、飲み続けると酒に
弱い前田には厳しいです。
前田 kiku は味がしっかりしていて美味しいだけにもったいない感じがしました。菊水は飲み
続けるとガツンときますね。
前田 jou はやはり水みたいで飲みやすく、長く飲むには良いです。しかし、味はさっぱりしす
ぎていておいしいというよりは飲みやすいというイメージです。前田はスーッと飲めますね。
前田 haru は甘酒のような甘い香りで、飲みやすいかと思いきや味は濃く、前田はしっかりし
ていて少し苦手です。
前田 suishin は一口味見のときは順位は低かったですが、飲み続けるのには中々良く、飲
みやすいし味もしっかりしていて辛過ぎなくて前田は評価を改めました。

***

１５分呑んだ後





今後の指針
・おつまみは無しに。

酌み交わした後のメタ認知 可視化：　喉の「奥」への意識



Ohsawa, Y. (2026). Lighting Up Missing Links by Generative AI: A Case of Retinal Detachment. Proc. AAAI Symp. 
Ser. 8(1), 728–735. https://doi.org/10.1609/aaaiss.v8i1.42613

網膜剥離！　一日にして右目の視力が消滅・・・そして手術

私自身の事例：まずは一人称ナラティブ（短期的思い出）



Photopsias
• Morrow N, Chung AT, Wall M. 2019. Photopsias.  

EyeRounds.org. June 24, 2019. Ng JKY et al. 2023. 
Assessment of photopsia (flashing lights), BMJ Cleveland 
Clinic, Phosphenes: What They Are & Common Causes, 
Symptoms, updated and reviewed 2023. 

• Sevšek M. 2022. Entoptic phenomena, photopsias, 
phosphenes. Zdravniški Vestnik 91

Hallucination
• Pang L. 2016. Hallucinations Experienced by Visually Impaired: 

Charles Bonnet Syndrome. Optom Vis Sci. 
• Brown GC, Brown MM, Fischer DH. 2015. Photopsias: A Key to 

Diagnosis,  Ophthalmology
• Cherney, K. 2023.  All About Closed-Eye Hallucinations, 

Healthline. 
• Ozcan H, Yucel A, Ates O. 2016. Visual Hallucinations in an Old 

Patient after Cataract Surgery and Treatment. Eurasian J Med. 
• Tan CSH, Sabel BA, Goh K. 2006. Visual Hallucinations During 

Visual Recovery After Central Retinal Artery Occlusion. Arch 
Neurol. 

• Nan L et al. 2013. Acute Reversible Charles Bonnet Syndrome 
Following Eye Patch Placement, Neuroophthalmology

https://biotechhealthcare.com/what-is-photopsia/

https://www.webmd.com/eye-health/what-is-charles-bonnet-syndrome

しかし、私の症状は世界の文献で皆無だった



C-GPT5との壁打ちの  
KeyGraph (Ohsawa: 1996)化 



Question 1: What does 
the visual field look like 
in an eye with a retinal 
detachment?



Question 2: Are there 
any reports of seeing 
numerous spots in 
primary colors such as 
red, blue, green, or 
yellow?



（状況説明を挟んで）

Question 6: (1) Regarding the fact that the 
primary visual cortex (V1) tends to generate 
lines, stripes, triangles, and grids, why were 
they ellipses before the surgery?



（この後は、詳細と文献）

Question 7: (2) Why did “V2–V4 
compensation” not occur before 
surgery as in a scale-free network ? 
Because V2, V3, and V4 are located 
closer to the brain?

Whyは核心に接近させる

Obtained 
scenario tree



cat

Photopsias
flashes

triangle

oval

rectangle

V2

V3
V4

structure

External 
force

network

shape

Why: なぜ「楕円」
「形」が見えた？

Why ...

CBS

Hallucination

dog
flower

colored 
flashesbar

LGN

receptive field

V1

 “Why?” for Prompt Engineering

What: 何が見える？
過去の文献は？



USMH様研究例① : 要求「お客様の行動が変化するのは何故？きっかけを知りた
い」

Aug 16Aug 17 Aug 21 Aug 20

シチュー用調味料が
ここで拡大！

Ohsawa, Y. Graph-Based 
Entropy for Detecting 
Explanatory Signs of 
Changes in Market, Rev 
Socionetwork Strat (2018). 
https://doi.org/10.1007/s12
626-018-0023-8

GBE = - Σ
C 

 p(C) log p(C)
               　　　※ Cはクラスタ

予兆・変化の説
明

KeyGraphの構造とリンクしたGraph based Entropyの変化を捉え
る

……….
………..
    
…………
…

マーケター



生牡蠣カテゴリーが鍋物材料と生食素材に分化：気温の低下により体が欲しがる商品が変
わったことや、生産地の旬の変化が原因と思われる。アクション提案として生牡蠣を2つの
コーナーに分離：

1. 鍋物材料として、切り身や鍋材との関連陳列
2. 生食用としての刺身等との関連陳列

第20週目(2015/11/18〜25)
第21週目(2015/11/26〜12/2)
へ

USMH様研究例② : 要求「お客様の行動が変化したのは何
故？」

第20週目(2015/11/18〜25)　　　　　　　　第21週目(2015/11/26〜12/2)

①

②

③

①

②

③

イメージングによるシナリオ
化



Gakkari !
(disappointed)

Bi(kkuri)G(akkari)データの潜り方

Whyの門
なぜAI？
なぜデータ ?

Shallow How:「知らなきゃ乗り遅れ
る！」でも、差の付かない知識
- AIのアクセス、利用法、マニュアル等
- AIの一般的課題（フェイク、生成AIのハルシ

ネーション等）と対策等

Deep How:「差の付く戦略化」
- AIのもたらす問題の自社における具体

化、これに対する具体的対策
- 自社の問題解決、チャンスの発見・創造

のためのデータ収集、解析、可視化等

Why:「イノベーションの根本 」
- 自社の問題の発見、チャンスのスコー

プ、評価指標の設定
- つまり、「なぜこのデータなのか？なぜ

AIなのか？」

いくで!

Shallow How　　　　　　
マニュアル群

Deep Howの道
　　コンテキストを掘る

Bikkuri!
(surprized)

Gakkari
(dissappointed)

BG by ChatGPT5

データ

状況, 
事象

ゴール

？

未採掘データ ,
（非データ事象）

？ ？
？

？

？ ？
？

イメージとメタ認知で繋ぐしかないイメージ、メ タ認知

むすびその① 入り口は、自分
への呟き



創造的データ利活用 plusへ
（2025～ 日米コラボ）

ACS2025にて

JURC2025にて



ブリコラージュとは

ありあわせの道具や材料を使い、自分の手で
何とか間に合わせで作ること

目の前にあるものを観察しながら、仮説的に組み
立て、やりながらゴールに近づけてゆき。ゆらぎ
やズレが生じることを前提とする。

文化人類学者クロード・レヴィ=ストロース
（Claude Lévi-Strauss）が1962年に発表した著
書「野生の思考」

南米アマゾン川流域の先住民族を研究していた
際に、彼らがジャングルの中を歩いていると、そ
の時には何の役に立つかよくわからないもので
も、「いつか何かに使えるかもしれない」と手に入
れ持ち帰る習慣に出会った。

「後で何かの役に立つかもしれない」という予測
能力を、予定調和を重んじる科学的思考と対比さ
せ「野生の思考」と呼び、人類の根源にある普遍
的な思考とした。

論点⑤　あるものは使う



Gakkari !
(disappointed)

ブリコラージュの GtoB
Whyの門
なぜこの枝を？

Shallow How:「知らなきゃ乗り遅れ
る！」は、もはや存在しない世界

Deep How:「差の付く戦略化」
- いまそこにあるリソース のもたらす問題

解決
- 有用リソースの発見・創造のための基盤

データ収集、解析、可視化等

Why:　万物は手がかりである
　（「アホ学」の基礎） Deep Howの道

　　コンテキストを掘る

Bikkuri!
(surprized)

BG by ChatGPT5

リソース
状況, 
事象

真のゴール

？

非データ
情報

？ ？
？

？

？ ？
？

イメージ、メ タ認知

入り口は呟きむすびは　これからのために


